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じゃが ゃがい がいも いもを もを茹 を茹で 茹でる でる。

人参を 参を切 を切り 切りま ります ます。

にんじ んじん じんを んを切 を切る 切る。

(a)

じゃがいも を 茹でる 。

人参 を 切り ます 。

にんじん を 切る 。

(b)
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Proceedings of ARG WI2

1:

A B C

SGNS
3-gram 46 (4.17%) 424 (38.41%) 331 (29.98%) 303 (27.45%) 1,104

word 47 (3.49%) 470 (34.89%) 382 (28.36%) 448 (33.26%) 1,347

fastText
3-gram 47 (4.38%) 414 (38.55%) 301 (28.03%) 312 (29.05%) 1,074

word 46 (4.38%) 410 (39.05%) 281 (26.76%) 313 (29.81%) 1,050

50 (2.52%) 575 (29.00%) 535 (26.98%) 823 (41.50%) 1,983

• B

–

• C

–

2

Cohen κ [8] 0.903 (Almost perfect

agreement[9])
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2:

SVM ( ) SVM (RBF)
F F F F F

SGNS
3-gram 0.81 0.89 0.74 0.81 0.97 0.70 0.81 0.89 0.74 0.81 0.97 0.79 0.81 0.89 0.74

word 0.81 0.68 0.91 0.80 0.89 0.72 0.81 1.00 0.68 0.85 0.93 0.79 0.80 0.89 0.72

fastText
3-gram 0.77 0.91 0.66 0.77 0.91 0.66 0.77 0.91 0.66 0.83 0.90 0.77 0.74 0.82 0.68

word 0.75 0.94 0.63 0.75 0.88 0.65 0.76 0.97 0.63 0.89 0.97 0.83 0.75 0.88 0.65

leave-one-out
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